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ört
zu

ein
er

W
olke.

●
A
lle

folgen
d
en

P
u
n
kte

m
it

A
b
stan

d
d

<
2
·
r

w
erd

en
zu

r
W

olke
h
in

zu
gefü
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fü
r

d
ie

G
ru

p
p
ieru

n
g.

P
ro

f.
J
.
Z
h
a
n
g

V
o
rle

su
n
g
:
A

n
g
e
w
a
n
d
te

S
e
n
so

rik
S
e
ite

2
9
0

0
9
.
D

e
z
e
m

b
e
r

2
0
0
5

A
B

T
A

M
S

F
a
c
h
b
e
re

ic
h

In
fo

rm
a
tik

K
a
p
ite

l:
V
e
ra

rb
e
itu

n
g

v
o
n

A
b
sta

n
d
sm

e
ssu

n
g
e
n

A
b
sch

n
itt:

M
e
rk

m
a
lse

x
tra

k
tio

n

L
in

ie
n

(1
)

A
lg

o
rith

m
u
s:

L
in

ien
extraktion

E
in

g
a
b
e
:
S
can

s

A
u
sg

a
b
e
:
M

en
ge

von
L
in

ien
l

l
:=

em
p
ty

s
ta

r
t

:=
0

fo
r

i:=
1

to
n
u
m

p
oin

ts(s)-1
d
o

p
1

:=
n
-th

-scan
p
oin

t(s,i-1)
p
2

:=
n
-th

-scan
p
oin

t(s,i)
if

d
istan

ce(p
1 ,p

2 )
>

M
A

X
-D

IS
T
A

N
C
E

th
e
n

l
:=

l
∪

sp
lit(s,s

ta
r
t,i-1)

s
ta

r
t

:=
i

e
n
d
if

e
n
d
fo

r
l
:=

l
∪

sp
lit(s,s

ta
r
t,n

u
m

p
oin

ts(s)-1)
re

tu
rn

l

P
ro

f.
J
.
Z
h
a
n
g

V
o
rle

su
n
g
:
A

n
g
e
w
a
n
d
te

S
e
n
so

rik
S
e
ite

2
9
1

0
9
.
D

e
z
e
m

b
e
r

2
0
0
5

A
B

T
A

M
S

F
a
c
h
b
e
re

ic
h

In
fo

rm
a
tik

K
a
p
ite

l:
V
e
ra

rb
e
itu

n
g

v
o
n

A
b
sta

n
d
sm

e
ssu

n
g
e
n

A
b
sch

n
itt:

M
e
rk

m
a
lse

x
tra

k
tio

n

L
in

ie
n

(2
)

A
lg

o
rith

m
u
s:

sp
lit(s,s

ta
r
t,e

n
d
)

E
in

g
a
b
e
:
G

ru
p
p
e

von
S
can

p
u
n
kten

,
festgelegt

d
u
rch

s,
s
ta

r
t

u
n
d

e
n
d

A
u
sg

a
b
e
:
M

en
ge

von
L
in

ien
l

l
:=

em
p
ty

lin
e

:=
m

ake-lin
e(s,s

ta
r
t,e

n
d
)

if
n
u
m

p
oin

ts(lin
e)

≥
M

IN
-P

O
IN

T
S
-O

N
-L

IN
E

th
e
n

if
σ
(lin

e)
<

M
A

X
-S

IG
M

A
th

e
n

l
:=

l
∪

{
lin

e}
e
lsep

s
ta

r
t

:=
n
-th

-scan
p
oin

t(s,s
ta

r
t)

p
e
n

d
:=

n
-th

-scan
p
oin

t(s,e
n
d
)

i
s
p
lit

:=
s
ta

r
t

d
:=

0
fo

r
i

:=
s
ta

r
t+

1
to

e
n
d
-1

d
o

p
:=

n
-th

-scan
p
oin

t(s,i)

P
ro

f.
J
.
Z
h
a
n
g

V
o
rle

su
n
g
:
A

n
g
e
w
a
n
d
te

S
e
n
so

rik
S
e
ite

2
9
2

0
9
.
D

e
z
e
m

b
e
r

2
0
0
5



A
B

T
A

M
S

F
a
c
h
b
e
re

ic
h

In
fo

rm
a
tik

K
a
p
ite

l:
V
e
ra

rb
e
itu

n
g

v
o
n

A
b
sta

n
d
sm

e
ssu

n
g
e
n

A
b
sch

n
itt:

M
e
rk

m
a
lse

x
tra

k
tio

n

if
d
istan

ce-to-lin
e(p

,p
s
ta

r
t ,p

e
n

d )
>

d
th

e
n

i
s p

lit:=
i

d
:=

d
istan

ce-to-lin
e(p

,p
s
ta

r
t ,p

e
n

d )
e
n
d
if

e
n
d
fo

r
l
:=

l
∪

sp
lit(s,s

ta
r
t,i

s
p
lit )

l
:=

l
∪

sp
lit(s,i

s
p
lit ,e

n
d
)

e
n
d
if

e
n
d
if

re
tu

rn
l

P
ro

f.
J
.
Z
h
a
n
g

V
o
rle

su
n
g
:
A

n
g
e
w
a
n
d
te

S
e
n
so

rik
S
e
ite

2
9
3

0
9
.
D

e
z
e
m

b
e
r

2
0
0
5

A
B

T
A

M
S

F
a
c
h
b
e
re

ic
h

In
fo

rm
a
tik

K
a
p
ite

l:
V
e
ra

rb
e
itu

n
g

v
o
n

A
b
sta

n
d
sm

e
ssu

n
g
e
n

A
b
sch

n
itt:

M
e
rk

m
a
lse

x
tra

k
tio

n

L
in

ie
n

(3
)

●
D

ie
s
p
lit-F

u
n
ktion

ist
reku

rsiv.

●
Z
u
erst

w
ird

ein
e

A
u
sgleich

sgerad
e

d
u
rch

d
ie

P
u
n
kte

gelegt.

●
Ist

d
ie

A
bw

eich
u
n
g

σ
(lin

e)
zu

groß
w

ird
d
ie

P
u
n
ktm

en
ge

au
fgeteilt

u
n
d

fü
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